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Modele generatywne to szeroka klasa algorytméw nauczenia maszynowego, ktéra zajmuje sie mo-
delowaniem rozktadu tacznego danych. Moéwiac ogdlnie, chcemy stworzy¢ wiecej przyktadow, ktore
sg podobne do tych znajdujacych sie juz w zbiorze danych X, ale nie identycznych do nich. Mo-
zemy zaczaé od bazy zawierajacej zdjecia i prébowaé¢ generowaé nowe obrazy. Mozemy wziaé baze
danych modeli 3D rzeczywistych obiektéw i wyprodukowaé ich odpowiedniki aby umiescié je w grach
komputerowych.

Modele generatywne sa jedna z najszybciej rozwijajacych si¢ galezi sztucznej inteligencji. W ostat-
nich latach skonstruowano wiele modeli generatywnych, takich jak Variational AutoEncoders (VAE),
Wasserstein AutoEncoder (WAE), generative adversarial networks (GAN), auto-regressive models oraz
flow-based generative models.

Model generatywny oparty na architekturze autoencoder daja dobre rezultaty w praktycznych za-
stosowaniach, ale generuja rozmyte obrazy (zwlaszcza w odniesieniu do modeli adwersarialnych). Z
drugiej strony modele generatywne oparte na autoencoder majg pewne zalety w stosunku do innych
metod. Gltéwna zaletg w stosunku do modeléw adwersarialnych jest architektura zawierajaca prze-
strzen ukryta. Pozwala to na jednoczesne modelowanie rozmaitosci na ktérej leza dane i przyblizanie
rozkladu prawdopodobienistwa, patrz Rys. 1.
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RYSUNEK 1. Wynik modelu generatywnego na bazie danych Flickr-Faces-HQ (FFHQ)
(102421024 pikseli). Po lewej: Interpolacje miedzy dwoma przykladami z zestawu testo-
wego. Sroskowy: Rekonstrukcja przykladéw z zestawu testowego (kolumny nieparzyste
odpowiadaja rzeczywistym obrazom. Po prawej: Losowe probki otrzymane przez uzycie
modelu generatywnego.

Jesli zmusimy modele generatywne oparte na architekturze autoencodera do produkcji ostrych ob-
razéw o wysokiej rozdzielczosci, wéwczas takie modele stang sie prawdziwg konkurencja dla metod
adwersarialnych. Gtéwnym celem projektu jest dostosowanie procedury trenowania i architektury mo-
deli generujacych opartych na autoenkoderach do przetwarzania obrazéow o wysokiej rozdzielczoéci i
generowania ostrych obrazow.

W szczegblnoscei chcemy skupié¢ nasza uwage na nastepujacych zadaniach naukowych:

(1) Projektowanie nowych modeli generatywnych.

(2) Dostosowanie strategie treningu i architektury modeli opartych na autoenkoderach tak aby
umozliwi¢ trening na obrazach o wysokiej rozdzielczodci.

(3) Zmiana geometrie przestrzeni ukrytej.



